ol ) des i

Byl 2lys = SIS A e 3 CAD Canaad) pliszal (U] gl

S A Ds dani s G Ll e a1y Lp el sallae slae Lp i ISI) !
https://political-encyclopedia.org/library/3070 :cqt L,
2025/05/10 02:07 +03  :313 zs¥t 7y

o @)T QL&M el (\m\) J}.ij\ &‘ uwa)\j J.'b-LJ\ R @JJJ PRI ,; EWENLY 5)3\..,: & & ol a;jwrj\
e uwjj\ = ¢Encyclopedla Political - & ‘w,wj&)\ J? uu,lMJ\ & e
info@political-encyclopedia.org

Pl V) o1y by 5 Je laiilse a Encyclopedia Political - 3 ol i g gl 20 LY RPN
https://political-encyclopedia.org/terms-of-use sl e 2o

MQ@aJ&J,)Ja&jJ\WB/AWYU‘:JBY\A‘KJJA\JS\wAbuc!).au.ﬁd\.c.o.” \M&JM\
Lo Ul (s A oY) ¢ Lol dax ez y 1 Sl a8 Gaim by 5 b sts & ) 5 5o sl



https://tanmiyat.mosuljournals.com/journal/about?lang=ar
https://tanmiyat.mosuljournals.com/journal/about?lang=ar
https://political-encyclopedia.org/library/3070
mailto:info@political-encyclopedia.org
https://political-encyclopedia.org/terms-of-use
http://www.tcpdf.org

Yoo (VA) A ikl

[\Yo-13] o @

AL Ao Jasal ga (4.5 “Aiaall aladiu)
KA.J&A Z\M\JJ

AL dlae deas gL alilae ) il G allae slad
Sl slaall adad avdoaclie (e 32 Sl slaall adad ande g y2e Sllall o gle and gy
Joa sall Aralanmdla@Y) 5 5 la¥) A0S o sall Gl Sl 5 50 A0S gl Al cilpialy Sl 5 cladall o le 34

oalddiul)

GlBal) CILEIS) g8 g Gulbed i (38al 43 pal) o geand) Adlad clilud) cpaed ()
Badia Cilyili aladicd A (pe dldy clibul) so) g Wiakli LAY (Hidden Facts) 4dad)
ALl Al g el ddglaay) edidanl) (e lilay) i) o Jaids

adsi e el Lllg clibal) A daual g cilddle g zilad Al cilibud) cpand Llas o
lle of g oJlaall 13 A Al Gl Al (e Laml) &gl BBy Sl B ailid
(bl il o Jguant) (B dpalial) dpa )l sad) JLERY Slaa ) A 038y A3 lEa

Back — £ dumanl) 4S80 aa Wghy g 4.5 diiaal) aladiad ) Gagl) cia a8y
i.bl."u g -t ‘C).-.‘QJH‘ wald Jaay Ciilal GS&‘:‘ R dldg Propagation (BP)
Jwasiy Minitab 58l dpaa sl dajal) aladialy Chilall) @il aa ddaadiual) il
Al Lgday ) g Aald g £10Y) B UiS) ciils 04,5 ciiiaally Aaldd) calaall of ) Caad)
Aolad) e gl @i LaS ccilibnll B 39 gall Gl gdidlly (RBUEYN AN BP Assanl)
oA gadail) iy 45 jlia dava ) il aladiad
dadiall Y

Y adll 4 (Data Mining) Ul (pasi ¢ gum g (8 Jealadl ) ghaill )
O Jan s 5 ccilia d,lall e maall ) seda ) ol dalisal) cileluall
g st oy ld g Jual il e J gemnll dpulia (pand dpa )53 Liia) LeaaY)
o 35l Guiy Jamy ¥ 08 Fiee il o Tain oy L cgiDial 5 i)
S) Y Ve adll) AT cl jlae ) bl cpaet Alee 23l s AT ity
(Y
Al s Clge ) )l a5 dala Gl sd aladinly 48 pall Jfiai 1Y

e Lgia 5 ¢(Decision Tree) &l 3 i Csbuly Jamy La Lgiad e gita g
&) L. (if —then —rule) OW ... 13 Bacld aaddiy

\RREJAVARIS NPV Y Tg Yorofv[t aldl) &y U




(YA) AV il ol i d.‘.}A\L.A\;/aLAﬁY\,sJWIZﬂE[W.]

il elimi e Taldiel Guldie e I g sl A ) ) s (oS il
T i

Aalide clbaa Ao g Gl i)l &1l o A e Glilae G yela el e Jeling
Gl ) Al el Agias o5 clilall o2 pailiad aa gl Al glaaS Sl (10
Gl B aal Glilall (paad 4 sl Gl slaall 038 5 ccilibul) @l ailiad as

aal 48 im 5 4.5 Caieaall aladtul ) Gl Cooa 88 (a0 L e Lol
Back — Anmandl A8 ae Leday s -l 3 i g o0 Dla )l sa
Cre Shad (b Hhall al sa Jesy Ciiiall 73 gai 0 83 @l 5 Propagation (BP)
OMinitab 5 8Lad) i ) i all Cayiatl) il ce Alcaniusal) il 4 i
Cagiail) 85 3alall Cilyna ) alaiud (" Waalie s Cand) a5 (3l e
O3 Cariaill Gl )l & sas) aladinly daae bl Je adiay Classification
sl aladial daal e JH8y G2 5aW) cilpe 3 ) sall A8 aa gl 45 )l
Sipiail) 8 Juadl) 5 WYl ) AU A )

Cre i s 5 gl i) Jiay 5V coila apslad (8 Candl aie ) )
el dpanll IS aladiul e Db (04,5 Ciiadl) Cia g 4blA
O b Al a8 VLA Gailiady gl sl Apdas 2ay L Al 6 (a2l
Lt a5 3 sall LAY e el o) Gaakat il lim s aad) sl J 5L
. Minitab 5 50 Aysa l) o all 2laaioly Caisil) 0l o

Fadinall L8S el ll AUS 86,0 la¥) VB dsad) dal aladial i
. BP 4nanl) A0l e Leday 5 A )l sl il shas 2awi)

B sl Y
Data Minig <Ubal) (el V¥

gla iul g hdals ) ghaiall llall L ol 635 aladiuly sl U pac jaady
.Data Warehousing <Llnll il d ey Caua o8 Al g Alila Ly 5 UL
= aadiall dle g gall (4o de gana alal QL =18 SUL oda i 55 ()
A=y 5215 Data Minig <lball (pasi ¢ s e b )0l (e OIS il elli 5 )l
.(Ibrahim, 1999,9) <Llull (1 3080 il glan Ao J geanll dagall Cdl) (g0
Zlad (5 S5 Ledaa Baaatia 34l yha aladiuly 235 Al g Ul ae) 8 8 48 jaall
G 1Y | I

o el =) 51 ilmal s saa) & 5 cddlsill Ly 8 Jand Sl 5 Minitab Release 13.0 3 alall o 3all O



DYV oAl glalylall | il Fews s & 4.5 iiaaaal) alaiia

L) A lee” 4l L) (paad ellaian Ciy e a3 28 (5 40 5 ) saan s
— o e (A Ll a5 Lemandli § ddlina Lyl 5 ) (e Lelilad 438, jha 5 44 2l
OYlae A Leulal e Jaall Sl 3l 2ilia ala) a6l (il slaa — Dl glaa)
Jl él\ .. Al Yl 2 gl pladiul (VLAY diaulaall Jia 3ae
Mae Legl€ o) Gl Julis o) Jaall 50L 5 e Jes

Allab pa Ll (a0 Sl Sy 4l i yad gn o Lo 6 e 0
Hidden 48aal)l 3ilaall Caliik) oa 5 (bl aan (38811 48 el e J sl
Jaids 3aaatie G aladtia) A e g Gl ao) 8 Liaat 3 Facts
:*\_AAG U‘ _g_a\_ﬁ,)._ﬂ\ AA..JA.\J g_al_us.a c@ha;‘)}\ M;_\M cgchjam‘z“ <S4l LA‘-’
s e aelud il il 8 daal s cilBSle 5 2 3la a5 bl (e
Jiiaall b gt

Gl g2Vl oda gaal oo GULull pamd Sl y g el gal QUL (el ¢
(Lgdpas il CEal) (ardli g andiunall J (e cililal) Jdatl anaig il
Ablal) A adaty) 5 Ol slaall A i@y da gl gy dlag) A La s e Db
S RO | G S 1 SN Rt S ¢ 1| g S 1 [ DR SN |
-(www.Anderson.Ucla.edu)

Cr danl g0 alay Aallas ol o) ya) e 3 jle sa bl cpaad o s
Glaaal o Lgd & i ‘_“_J\j 5 Sl bl ac ) 68 o (u)a...d\/d)sﬂ\) @AM
A A 5 dilbiaa) laaa) HllS Uil cpaas Glasal p e Sad Lg‘).a\
aga A5Y) MR (g (51 b Il (S 4l ple JR0s A (Hsamal
r Ul et Jlaa
o3 alae (A4 Rall Alilull am gl Bale a3a3 03 5 1 Classes —alial) )

Al G il (ans e alaie Wl 73 sad ol lnse Laagaas
LMl e Talaie) aaalae & ULl a5l a3 50 Clusters 2dlall Y

Ay Hhall sda 8 Caniaill daadiiuall Cilie ), &l 8 (5 HA) 3 Hley Aalaiall

o e ALiiall el o) Guny (adlie) mualae ) bl andil s

OS5 Lpdany (e AdliAe (5585 () aag aelanall 03 5 Lgudi A ganall
O A el cpaety Aaldll CLEall q}d (_,,.a, 57 Associations ) s 11 ¥

B Ao et Sl Gl sall day ) ae ) B G Ll Aeadiuall e ) sA)

. catlad)
Alaniiall Filill cilalad) g o glu a8 g8l Sllall (oed o rdlalidal) #3lil) ¢

.(www.Anderson.Ucla.edu)

Classification Algorithms il Ciliaj ) sa Y=Y
Glel ya¥) de sana e B )ke o4 Data Mining Methods (23 3k &)
& d—AL’-ﬁ ‘;ﬁ 9 ¢<Data Baise :\_1‘5)“]‘ Qh\éﬂ\ d:d;ﬂ dcaiadll LL!I:\AJJ\}AA\ 9



(YA) AV il ol i d.‘.}A\L.A\;/aLAﬁY\,sJWIZﬂE[WY]

et 1Ll 5 65 yh giall bl 45 Siall - Mail) o 281 Y gl Jal so 52e
.(\ivww.towcrows.corn) dald Sl )yl s aladinly 48 jal)

288 (Jliall Craa el AL aand 48 jrall Jiay as g0 JSG Aa) o) Laag
Clitiae L) gl 48 jeall Joiad o 3aaies joe Chiaill YIKE () giali) an
Jen ) Cliiiadl) Leale 3k J Y1 (e o0 (o8 2 oy Al (al 52U
(Tbrahim, 1999,11-23) <8 _yie (32 Jery SUEN 5 8 ey

C4.5 Classification Algorithm C4.5 <iiaall Y.¥.)

3l by Jhaad Al Gle 5 )5l ) 531 saal (8 C4.5 el 52 O
ol )yl oda 5l )l paalae iy L Jiai Ca cDecision Tree L)l
e e Leild HAT IG5 «clilal) aadl sy alal) Caiaatll (il 38 21 68
axild cartaill d—“)L Y aalid g lid ‘H\ Instances <oYlall Caniial
) JRRECIRY

Catal Sl 5 o iy Jaad 3 Cliiaall de sane Cand A ) ) Al 038 o
(53 Ll A e — (5 58 o gluly (Cavibianll) clial) e dae ) Aea <Y
o) 3eal S0 5 g Al S0 ple sinl) Qi & da) Jilise ) B2 8eall Al
sadeall Alsd) Ja Ao Jgmanll 2ty 31l Jilosad) Jsda pan s dllosall
. (Ali and Abraham , 2002, 2-3)

4ahaiall XOR 42l 5 dars Azl sall o2a (& ) il 8 e Jae 4l Sy
(keller,2000,8) : (Y1 A&iall J san Jiaial

X y class
' . b
. ) a
) ' a
) ) b
XOR &g guilii gedagy V) Jgaad)
dgihiall

No




DYVoadls gl il Sl e e G C4.5 einad) pladi

RCHA|
C4.5 ciiaall ) Al 5 ad Jas

Decisions On Attributes u=badll &) ) 8 Jiad Nodes 281l 1 o)) 3
.Class —alua¥l Jidi Leaves ()Y
C4.5 4 ) $A) Jas Jal o ¥-Y-Y
ASY) da) ell 4.5 A )l A dae a8 (S
Ay A8l A YA e e AT Capieatl) aaas )

I(p,n) =2 log{ P }— n log{ n } ................ (1)
p+n p+n p+n p+n
.w.Sa. L_a io\a - P,n u“ .j\

P+#n
Ay A8dla) ARE Gl g adll (e kg W LR 5 Aisee Apald i Y

K p.+n.
E(Aapan)ZZLI(pl ’ni) .................. (2)
-1 ptn
la liad &5 Al dualall 4 Az o) D)

OS5 g ) AN 3y d e AUl &l s Bl e s JSI @Al 23e o
.Ic«j.&j\c‘w)‘

A Al e e pleall Al sl Ll J geand) ¥
Gain (A9p’n):I(pi ,ni)‘E(A,P,n) .................. (3)

(Ali and Abraham, 2002, 3; Hidalgo and others, 2002, 327)
Neural Network 4amad) GlSuldl ¥ -

Al LISl i) e b a LA Yia g dppaaanl) CHSLEN < s
zUind s llee L Bakne cilidle ) Liala axe 5 43 3) siall dallaall 6l ja) 3
Ao all A ety eV A e &3 (e g cdatd Lgalatl ATBY) (any
juaéud\‘;\LHJHQJM\@%J&\B)@WM@J\QLM

U sl



(YA) AV il ol i d-a}anza.a\;/dl.mﬁy\jﬁjby‘zﬂls[\vi]

Back — (odlall Lyl 3Sed HLadl a8 28 ol de o e Talaicl 5
ALY Al gl DS EN gaa) aat Al «z3saill el & (BP) Propagation
ﬁ‘)ﬂ\ J\JA.\‘}“ fh‘ul_i :‘\J‘B)MM saclall u_‘r_ LS_“T)AJJ‘P ‘H :\5.1_“:3\ XWY
(s Al o) gl g Uaddl = 535 o) o) 391 Jara a2 el Stepwise Regression
OSar La g by Undld) 4 o) 35 301 olasY)
YL et ol 59V sl 5zl DAY 8 deadiaall ¥ aladl L)
a=1f(w,*h)
h =f(w,*e)
dgaall Aadal) Jiai h o Jlaayl asie Jidie oz 8V 4nie Jiaig 1 ol 3
1Y) (S8 ma (W), W)) 5 (hidden Layer)
: & Sigmoid function Jpx&ill Aalaa g
fx) =1/1+exp(-cx) e, (35)
c>0 pal
Laadl 40 ) 5 oSy Lo JA1 Uil ) 65 Gy L 48y jday () 5 5Y1 lial) Qi
Ay A8l Jia
E=12%% (z,—a,)* (6)
) 38 AN Al Aadl) i 7, 1 o)
(A3l z1_Al) disall Lol Jidi g,
O E=0 <ilS 13 5 A<EN Undll AN 2l cpend B I Al Jiad T A8 (e s
30 By g Jand A0
(Y Glabaall (385 i ) 55Y) Ll
Aj=a*s*a,(1-a,)*h,

Al=a*> e *a, *(-a,)w;*h *(1—h)*%e,
A0y ARl Uadl) dad aat
&, = z; — a; = Final Value — Network Value =error  ................ (8)
(kinnerbrock ,1995 ,40-41)
DAY il shaally BP ASuill alail) A ) ) s a8y Al
Al gdie ey 5 RS )Y a8 sl )
Asdall h; el Clua g calatill 28 2000 ) plie &) jA) — J8a) z3gad Ladl Y
Agaddl)
Y Alalaall g ()5 9V eamaad 2 7, AS0EN Al aill 5 o JAaY) adl Y
Y 3 ghadll sl €

ohendl cuilad)



[V Yol adll s gLl g llal) O A el B 4.5 caiadl) aladiul

dw ) e Y-
mjdﬁm‘ﬁc&&@\éﬁww\éumubfgcﬂ\dﬁ
J.u_..d\ w\) g_al_ﬂ_u]\ J}J_a J\_u;\e_xm“_\a_\]\‘_gu.am\ ‘:_J\ g_al_\h.ﬂ\
ubmjumu;wjjﬂ\o&dmudhjcjﬂd\cq}uﬂ\A.is.\.d( cJ)S\
MJLA.LC\HMJ (CJ\ . cul.d‘)(’\ O gl oy saall el g KU m)d.m
ch_)AY\g_ﬂ&A\ucMuumﬂ\ecﬂé\&m\.@aay‘)jﬂ\u_‘.uujﬂ\aﬁj
Cailbaill e Jpuanlly an ) Lgany e cllall by caliaal Hudiy

Asasal)
e S
Y dsad)
ULl Gy od B Baga gall (gl quud

5l A gial) gl e g
Vo4 (L) S0 50
YYo—1Y. 0 adaiall
VYA VY1 ALK d gl X
VY o YA el
YY ¥ VY Y 3la o) jias )
YW vo — VY £ ;L».A:\E’BJ.J
Ssald_ Yo A

YU OIAY (Gl mlla daal 5 (g adl 1 jaadl)
Gagl) A dasiiaall ciluajylgad) ¥ — ¥
C4.5 ciiaal) N

3Bl 51 (e (A s ey Jand Sl i) £ 6l saa)
S35 (Top — Down) Jam¥! () (A (e arui fae Gyl sall oda axding
?:‘jj\ cUABL.AAJ\ ceLﬁJY\ &= Jealasis L) L@_ﬂ).m = 9 JiY Jall uj\ Y pag
Sl ) Jomdl e Ll Lebaas e Slmd A3 gidsall il g 83 -8l
(Llora and et .ol Jall (A Jsagll dde yu 548 La fiSI 5 Caviiaill
.al,2001, 4)
BP dzuaal) cilsudd) Y

5 aal) Lol dulua A glate alay) e dac Uil a¥) duasll lKail) 5 S8 aqiad
B Jsn sy T 13 5 alatl) Gyl e Jaaadl) 5 oSl e
Gl 5 cVlaia¥) YT e ae )8zl ol ccila i) 5 olaad)
Yo e ganall) Al gl A8 AR (e i a5 Tl L s S5 3
(Ve



(YA) AV il ol i Jm}A\L.A\;/a\..AﬁY\,stuﬂls[\n]

dgriaall S8l H3ST e Back Propagation (-1l LY A A

A IMA (e Lol a5 ASEN () 5 5) Jadad 5y A laladind 5 le gud

e £ 531 38 il el 4l iy fin Ans 5 Ao (ol ) e sl el

sl b Lardioadd) Y alad) 7k o8 g il e genall b BP S0l
) (e 5okl

paaal) gali ) LdS Jaf o Y.
VBmﬂ\MM\M\mM\@MM\@\#\MJm
djqjc45M\@BPM\M\C_M&}M\W\}@MS@
Glldy s LA e caniatll a5 Al Gl glaall 4300 il e J gasl

Y Jsaall 8 Ll i) el aleiely

Y’ dJJAJ\
ﬂ-\LAJSMS\M uLAJM‘A.\u.\ KX <
il Gain 4ilgd) el (pe Alanial)l | Adliad)
E(APn)
ALK 8 gl A YY) YV aTY¢ Y )
i Yoot YY oof. . Y
HRI AN YY) Y$ YA Y. v




[V YV]esoaill 5 ¢ Lall 5 allal)

S A Gl (8 C4.5 Caiiaall aladiul

ila gleal) s e gleal) A s &

Ciilatll Gain 4silgdl) | Aalaall oy dluaaiiall | adlial)

E(APn)

FIRN VY e Y¢yYVa Y ¢
Aal 3, Yol YY VAV Y °
Aa 3, .y YY_A¥VA A 1
FIRN YoV YY¥ ¥OVA A Y
Aal 3, Yo Yo 4AA4 A A
iaia YY) YE Y.V A q
i AR Yy.a1vy4 1 A
FIRN Y YY Yéo¢ 1 )Y
Aa ) q Yo VEYA 1 VY
Aa ) Y Y¥IY)4 1 VY
BN K Yé .V¢4 1 V¢
s ) Yo YY.Y¥.ov 1 Yo
(’B-}J Yo YY YA ¢ ARY%
AA 5, q YY) TAVA £ YA
BN )Y Y¢ V1o ¢ ' q
Aa ) q YV . 0TA. ¥ Y.
e Ve YY VA ¥ Y
A3 ) Y YY OATA ¥ Y
A3 ) q.vo YY AYVA A Yy
RENSS .0 YY.£Y¢o A Y¢
AA ) q.¢0 YY.Yery A Yo
RENSY q.vy YY.Aoov A Y1
A3 ) q vo YY AYAS A YV
< 4ldl
eBJ) 9. 014 YY_AAYY A YA
i YY. Y. Y EATo A AR
FIRN Y Y oYV A v.
aaia Yy V¢ Y¢ Yoy A )
FIRN Yy VT Y$ §).Y A vY
idaia Yo q. YY aYe A vy
A3 ) YooY YY FIYY A Yi
S KR YY 410, A vo
A ) Yo ¥ Yo A A




(YA) A bl ] i

Jom sall /5L 5 5 512Y1 28 [V YA]

FURN X YY_LATY A Y,
PRI VYN Y¢ eAT 4 YA
FUR N Y vV ¢ ¥q
idais X Yirva ¢ :.
FERN V) VA Y £E.Y ¥ £
idais V) VA Y £vn ¥ £y
idais Yo A YY Youv v Y
KEgY Vet YY.FVYS Y| et
KEgY VYo YY.FVYS Y | o
e 3 oA Yy oVve Y 1
e 3 1) YY) coAY Y £y
slian 3 ) YY. VY Y4, .Y Y A\f ¢A
¢ Jgad

N aleal) LS 3y Minitab <) gl (e gl
il Al e gleall A Alial) 22e | &
A2, 3~ A4 Y. \
ey q.Y Y. Y
elan 53 VYA Y. ¥
KRy qy Y. :
il Yo A Y. o
il K A 1
Adaia Y0 A \%
alad V¢.0 A A
Ky 1.0 A q
<& &F —n
A2, K 1 Ve
FERN V..o 1 V)
AL YV 1 VY
A, K 1 Y
A2, v 1 Ve
o V) A 1 Yo
5 sinall a0 AA : g
KRS K ¢ XY
idais Y. o : YA
PR Y. ¢ X
KEES q Y Y.




VY] yadll g ¢lall g f— oW A Gl 8 (4.5 ) aladind
[ ] SE Al g aldal Al 4 Dl (A g_u..a.d?

6 siuall (ga S0 A ¥ Y
6 siuall (e S0 11 ¥ YY
s TRY A Y

6 siuall (ga S0 Y.V A Y¢
eliay 53 VY A A Yo

6 siall (e S0 = A Y1
6 siall (e S0 v.V- A Yy
rnhall sl e e Y4t A YA
bl sl e e va ¢ A Y4
anhal) a e e (Y o A Y.
anhal) a e e £y Y A ¥
bl sl e e ) A vy
bl sl e e vy ¢ A vy
okl 2l e e SY Vv A v
bl sl e el TR A vo
bl sl e e YA A YA
bl sl e e EY Y A vy
okl 2l e e R A YA
anhal) al e e £ ) A ¥q
bl sl e e £) Y ¢ R
oxnhall aall e e YVt : £

S35 ¥ O 5 o) DLl o 58 paaall il e gl
2 Y gem s B A L e 1 RS ) ladl)

O sl ailiads Lebdad g dpuanll AN oLy
Al A

v
Uadl) s (Wl ¢ Alaaall bl e 408l
clal A

v

Clile drpay 5 Cleatia (A Lgapaiai o3 Al il 34
PRV
v

A Al Cleaiall e Gl Jiind sl de 5 ) 52

|
v

V) Adalaal) 2w

I(p,n) =—2 IOg[ P }— . log[ = }
p+n p+n p+n p+n




(YA) AV il ol i d.‘.}A\L.A\;/aLAﬁY\,sJWIZﬂE[W.]

\4
alaal) 2w
L pi+ni
E(A,p.n)=> I(p,.n)
=l p+n
v

L) Aaladll 2
Gain (A, p,n) =1(p,.n,)- E(A, p,n)

cAg_u.uA.\l ”\G_“L“\ARJJGA
45 )3l Cilgadiall

A

yes

2aaall Jlaall Cpana cliball
A\
Gl ) Caal)

AR WA Yo¢
Ja Y Gaagl) b daadicall dava sl Jal e G (silsend) Dalaiie

Catadl aladind Gaaiall s VB Arl o si€all 5 aaaall gl jll 2 geilis Jiag
3oaLa) A ) A jall 2o ilis € Jgan SN Jsaall jeday s S «C45
. Minitab Release 13.0
O Aaniid) i) L Ga ¥ Jsaall 8 Caiaill mils A baadle e
O gl A Aagmilly JAa5 Al Gain Aledl) e slaal) At (8 (5 A 5 b
i Lgale el yall 25 5 3l V) aead s ccagiuaill ad o) 8 3 s sall
L C4.5 e ) sall adn gl 8 33LE Jla ol aa sV 5 ¥ Jsaad)l @l e
o danacall Caiatlll s U 4.5 Al sdll Jea g ) juis dail] s34
dasall e OV e (e agay ) € dj&.ﬂ\@u.:):\_&wu;\.;‘_;ﬁ
et L) ol sl (5 il (550 (5 al) Ailel) il € 31 (33LE VL)
) (g252Y a8 Minitab 3 alall 4w all alasiul o) e 138 (5 siuall (o )iiS
(Al dalles) cilalleall am aladiul e Glal (ol 8 dagmia il
13 5 Al bl e J seanll Copaill Al Badal (e dliasioall il e



DYV Jeoailsglally el | il e s 8 4.5 iiaaaal) alaiia

V.B 4xe_nll 42ly asiadll

Cilalifiuy) Yot

F YL L )2 i) (e dlea ) Minitab 3 sl dsa yill 4 jadl (Gauka

i ekl La 13 5 e 1aW) 8 LiS) culS 04,5 il doalall c¥alad) of )
) . V.B Al gl il 245 il

oLl A1 51 (A sl Capuaill A ) i BP dpnasd) A0l il Jay o) LY
b ghian SO Cpa g donanl A0 Jand 31 bl 8 53 ga sl (i sl
L bl e oY o3 A1) D) o sy

6 sind Al 252l (b (C4.5 Caieaall L deddieall ci¥alaall Aaadle (e ¥
VA el g da I Jsasl) ade g5 38 oy jle ol Ay e
soalall CayLall oda dallas Cuad 28y Al Log Al Jila L )5Sy il
C VAl oda Jial dais

3 ¢iiles Ladlis Minitab 33alad) A sall Gaaki (e Aleasivall il a3 ¢
dagill o Jpanll dpluall Glleall e 22200 aldl) Caiuaill dlee il
Al

ciaal e dlias Lgle acnaall mals jll 305 25 Al Y cals o) o
Ll 3 gan e dileil) il gleall A e Jgaandl JNA e @l
M diiadl e GV e aall G yeda e 8 Y Jsaadl 853 )
Minitab 38l dana ) dajall aladi

&l
Ay el AAlL aal yal) Y )
e pulall Slanl Adaa " dnelihh V) A aal) IS S ‘nga_)..uj\ a1 Jdl agana
. Yoo cd}‘}l\ JJ:J\ c@\_)l\ M\
il Gl Mlghe 6y Lealttl Jualaall H " cals CJLm daal ‘ngﬁ\ ful'é dlue Y
NAAY dall g acblall
BK , e )lsd aladinly iy saeld e (Al 73 gad adlaiul" (g jadll dilae daas Y
LYy cd.;.a}d\ ;\J.Q\A/uhmb_)l\jﬁ\.\u\al\ ?Jk; 2\,}15 “)MLAMLN‘) " K-means
D (V) A sal) il sleal) 4S8 (g0 33 sake il jualaa £
1- Data Mining Glossary Courses .
www.towcrows.com/glossary.html/2004.
2- Data Mining : What is data mining .
www.Anderson.Ucla.edu/faculity/jason.f.Fraud/teacher/technologies/2004.
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ABSTRACT
The Use of The Classification Algorithms C4.5 in Distingushing

Data mining is an action to obtain the knowledge to achieve the main purpose that is
detecting hidden facts which contain database by using various techniques that include
artificial intelligent, statistic analysis, techniques and modeling.

Data mining method brings models and obvious relations in data which help to expect
future results. Algorithm appears in this field which indicates comparisons between
algorithm to choose the suitable one to have the best results.

This paper aims at using classification algorithms. C4.5 and connect it with neural nets
(Back propagation BP) to form a classification model hold a two methods characteristics. In
addition to comparing the total results with the classification results by using Minitab.

This paper results in classified equation C4.5 which is sufficient in performance
especially after connecting it with the neural net BP to erase the contradictions in data.

The results also confirm the importance to use programming language in achieving the
best in comparison with the results of ready made applications.
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